Tantusz Konyvek — Gepi tanulas
Rovid dsszefoglalo

A gépi tanulas egy hihetetlen technolégia, amelyet ma mar gyakrabban hasznalsz, mint
gondolnad, és amely még tobbre lesz képes a jovében. A gépi tanulas érdekessége, hogy a Python
konnyebbé teszi a feladatot, mint azt a legtobben gondolnak, mivel rengeteg beépitett és kiegészi-
t6 tAmogatast nyujt (konyvtarak, adathalmazok és egyéb er6forrasok hasznélataval). Ezt szem
el6tt tartva ebben a rovid 6sszefoglaloban azokat az emlékeztetSket taldlod meg, amelyek a legy-
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gyakrabban sziikségesek ahhoz, hogy gyors és konnyt élményben legyen részed a gépi tanulassal.

Keresd meg az algoritmust, amelyre szitkseged van

A gépi tanuldsban szamos algoritmust kell hasznalnod a kiilénb6z6 feladatok elvégzéséhez. Nehéz
lehet azonban megtalalni azt a konkrét algoritmust, amelyrdl tobbet szeretnél megtudni. Az alabbi
tablazatban lathatod, hogy hol talalsz informaciokat online a leggyakoribb

algoritmusokkal kapcsolatban.

Algoritmus Tipus Python/R URL-cim

Naiv Bayes- Felligyelt osztalyozas, https://scikit-learn.org/stable/modules/naive_

algoritmus online tanulas bayes.html

PCA Feltigyelet nélkiili https://scikit-learn.org/stable/modules/
generated/sklearn.decomposition.PCA.html

SVD Feliigyelet nélkiili https://scikit-learn.org/stable/modules/
generated/sklearn.decomposition.TruncatedSVD.html

K-kdzép Feliigyelet nélkiili https://scikit-learn.org/stable/modules/
generated/sklearn.cluster.KMeans.html

K-legkdzelebbi  Feliigyelt regresszié és https://scikit-learn.org/stable/modules/

szomszéd osztalyozas neighbors.html

Linearis Feliigyelt regresszio, https://scikit-learn.org/stable/modules/

regresszio online tanulés generated/sklearn.linear_model.LinearRegression.
html

Logisztikus Felligyelt osztalyozas, https://scikit-learn.org/stable/modules/

regresszio online tanulas generated/sklearn.linear_model.
LogisticRegression.html

Neuralis Feliigyelet nélkiili és felligyelt https://scikit-learn.org/dev/modules/neural_

halozatok regresszio és osztalyozas networks_supervised.html

Tartévektor- Feliigyelt regresszio és https://scikit-learn.org/stable/modules/svm.html

gepek osztalyozas

Adaboost Feliigyelt osztalyozas https://scikit-learn.org/stable/modules/
generated/sklearn.ensemble.AdaBoostClassifier.html

Gradiens Felligyelt regresszi6 és https://scikit-learn.org/stable/modules/

novelés osztéalyozas generated/sklearn.ensemble.

(Gradient GradientBoostingClassifier.html

Boosting)

Véletlen erd6 Feliigyelt regresszio és https://scikit-learn.org/stable/modules/

(Random Forest) osztalyozas generated/sklearn.ensemble.RandomForestClassifier.

html




Valaszd ki a megfelelo algoritmust

A Tantusz Kényvek — Gépi tanulds cimi kotetben rengeteg kiilonb6z§ algoritmussal foglalkozunk,
és idénként tgy tlinhet, hogy soha nem fogynak el. Az alabbi tablazatban roviden 6sszefoglaljuk
a kiilonb6z6 algoritmusok erdsségeit és gyengeségeit.

Algoritmus Amire a legjobb El6nydk Hatranyok

Véletlen erdd » Szinte barmilyen gépi » Parhuzamosan is futtathatdé  » Nehéz értelmezni

(Random Forest) tanulasi problémahoz » Ritkan illeszt tdl » Gyengéhb regresszional,
megfeleld » Automatikusan kezeli a amikor a valaszértékek
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Gradiens » Szinte barmilyen gépi » Alegtobb nemlineéris » Hajlamos a tilillesztésre,
novelés tanulasi problémahoz fliggvényt képes kozeliteni ha tal sok iteracion
(Gradient megfeleld » Akategoriajaban a legjobb keresztiil futtatjuk
Boosting) » Keresémotorok (megoldja a elérejelzé » Erzékeny a zajos adatokra
rangsorolas » Automatikusan kezeli a és a kiugro értékekre
megtanulasanak hianyzé értékeket » A paraméterek
problémajat) » Nincs sziikség semmilyen finomhangolasa nélkiil nem
véltozo atalakitasara miikddik a legjobban
Linearis » AlapvetG eldrejelzések » Egyszer(ien értelmezhetd » Kemény munka megoldani,
regresszio » Okonometriai eldrejelzések és elmagyarazhato hogy nemlinearis
» Marketingre adott valaszok  » Ritkan illeszt tdl fiiggvényekre illeszkedjen
modellezése » Az L1 & L2 regularizacioval ~ » Gondot okozhatnak neki a
hatékonyan lehet kiugré értékek
jellemzdket kivalasztani
» Gyorsan betanithato
» A sztochasztikus
valtozatanak kdszonhetden
kdnnyen betanithatd big
data adatokon
Tartovektor- » Karakterfelismerés » Automatikus nemlineéris » Nehéz értelmezni, ha
gépek » Képfelismerés jellemzdalkotas nemlinearis kerneleket
» Szovegosztalyozas » Képes Osszetett alkalmazunk
nemlinearis fiiggvényeket » Gondot okoz neki, ha tdl sok
kozeliteni a példa, 10 000 példa felett

» Csak a példak egy részét (a
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»
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Szamitogépes latas » Gyors, lusta betanitas »
Tobbcimkés cimkézés » Természetes médon képes
Ajanlérendszerek kezelni extrém »
Helyesiras-ellendrzeési tébbosztalyos problémakat
problémak (pl. szdvegek cimkézését)
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Adaboost » Arcfelismerés » Automatikusan kezeli a Erzékeny a zajos adatokra
hianyzo értékeket és a kiugro értékekre
» Nincs sziikség semmilyen » Soha nem a legjobb
valtozo atalakitasara eldrejelzést adja az
» Nem jut kdnnyen osztalyra
talillesztésig
» Kevés paramétert kell
finomhangolni
» Szamos kiilonbhoz6 gyenge
tanul6 algoritmust képes
hasznositani
Naiv Bayes- » Arcfelismerés » Kénnyen és gyorsan » Er@s ésirredlis
algoritmus » Erzelemelemzés megvaldsithatd, nem feltételezések a jellemzdk
» Kéretlen (spam) lizenetek igényel tal sok memoriat, fliggetlenségérdl
felismerése és online tanulashoz is » Aritka el6fordulasokat nem
» Szbvegosztalyozas hasznalhatd tudja megbecsiilni
» Konnyen értelmezhetd » Gondot okoznak neki a
» Figyelembe veszi a korabbi jelentéktelen jellemzdk
ismereteket
Neuralis » Képfelismerés » Barmilyen nemlineéaris » Definialni kell hozza a
halézatok » Nyelvfelismerés és forditas fliggvényt képes kozeliteni halozat felépitését
» Beszédfelismerés » Ellenallé a kiugro » Nehezen hangolhato a til
» Vizudlis felismerés értékekkel szemben sok paraméter miatt, és a
» Kép-, szbveg- és halozat felépitését is
hangadatokat is képes definialni kell
kezelni » Nehéz értelmezni
» Konnyen talilleszthetd
Logisztikus » Az eredmények » Egyszer(ien értelmezhetd » Kemény munka megoldani,
regresszio valészinliség szerinti sorba és elmagyarazhato hogy nemlinearis
rendezése » Ritkan illeszt tdl fiiggvényekre illeszkedjen
» Marketingre adott valaszok » Az L1 & L2 regularizadciéval » Gondot okozhatnak neki a
modellezése hatékonyan lehet kiugro ertekek
jellemzdket kivalasztani
» Alegjobb algoritmus egy
esemény valészinliségének
eldrejelzésére
» Gyorsan betanithato
» A sztochasztikus
valtozatanak kdszonhetden
kdnnyen betanithatd big
data adatokon
SVD » Ajanlérendszerek » Képes értelmesen » Nehéz értelmezni, hogy az
atstrukturalni az adatokat adatokat miért az adott
modon strukturalta at
PCA » Kollinearitas eltavolitasa » Képes csokkenteni az » Er@s linearis
» Az adathalmaz adatok dimenzi6szaméat feltételezéseket foglal
dimenzi6szamanak magaban (a komponensek
csokkentése a jellemzdk stlyozott
osszegei)
K-kdzép » Szegmentalas » Gyorsan talal klasztereket » Gondot okoz neki a

multikollinearitas
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Hasznald a megfelelo csomagot

Amikor a Pythont hasznalod, el6nyddre valik, hogy nem Kkell Gjbél feltaldlnad a spanyol viaszt, ami
az algoritmusokat illeti. Elérhet§ olyan csomag, amely megfelel a konkrét igényeidnek — csak tud-
nod kell, hogy melyiket hasznald. A kdvetkezé listdban a Python gyakran hasznalt csomagjait tala-
lod. Ha barmilyen algoritmussal kapcsolatos feladatot szeretnél elvégezni, egyszertien csak toltsd
be az adott feladathoz sziikséges csomagot a programozasi kdrnyezetedbe.
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Adaboost: sklearn.ensemble.AdaBoostClassifier és sklearn.ensemble.AdaBoostRegressor

Gradiens novelés (Gradient Boosting): sklearn.ensemble.GradientBoostingClassifier és
sklearn.ensemble.GradientBoostingRegressor

K-k6zép: sklearn.cluster.KMeans és sklearn.cluster.MiniBatchKMeans

K-legkozelebbi szomszéd: sklearn.neighbors.KNeighborsClassifier és
sklearn.neighbors.KNeighborsRegressor

Linearis regresszid: sklearn.linear_model.LinearRegression,
sklearn.linear_model.Ridge, sklearn.linear_model.Lasso,
sklearn.linear_model.ElasticNet és sklearn.linear_model.SGDRegressor

Logisztikus regresszid: sklearn.linear_model.LogisticRegression és
sklearn.linear_model.SGDClassifier

Naiv Bayes-algoritmus: sklearn.naive_bayes.GaussianNB,
sklearn.naive_bayes.MultinomialNB és sklearn.naive_bayes.BernoulliNB

Neuralis halézatok: tensorflow. keras
F6komponens-analizis (PCA): sklearn.decomposition.PCA

Véletlen erd6 (Random Forest): sklearn.ensemble.RandomForestClassifier,
sklearn.ensemble.RandomForestRegressor, sklearn.ensemble.ExtraTreesClassifier és
sklearn.ensemble.ExtraTreesRegressor

Tartéovektor-gépek (SVM-eKk): sklearn.svm.SVC, sklearn.svm.LinearSVc,
sklearn.svm.NuSVC, sklearn.svm.SVR, sklearn.svm.LinearSVR, sklearn.svm.NuSVR és
sklearn.svm.OneClassSVM

Szingularis értékbontas (SVD): sklearn.decomposition.TruncatedSvD és
sklearn.decomposition.NMF



Kiillonboztesd meg a tanulas tipusait

Az algoritmusok allitélag tanulnak, de azt fontos tudnod, hogy hogyan tanulnak, mert egészen
biztosan nem gy, ahogy az emberek. A tanuldsnak szamos kiilonb6z4 fajtaja van, az algoritmustol
és annak céljaitol fiiggben. A gépi tanulasi algoritmusokat céljuk alapjan harom f6 csoportra oszt-

hatjuk:

»

»

»

Feliigyelt tanulas: ErrSl akkor beszéliink, amikor egy algoritmus példaadatokbdl és a
hozzajuk tartozé célvalaszokbdl tanul, amelyek allhatnak numerikus értékekbdl vagy
szoveges besorolasokbol, példaul osztalyokbol vagy cimkékbdl, hogy késébb, amikor Gj
példakkal talalkozik, elére tudja jelezni a helyes valaszt. A feliigyelt megkozelités valoban
hasonlit a tanar feliigyelete mellett torténé emberi tanulashoz. A tanar j6 példakat ad a
tanulonak, hogy megjegyezze azokat, a tanul6 pedig altalanos szabalyokat vezet le ezek-

bdl a konkrét példakbol.

Feliigyelet nélkiili tanulas: ErrSl akkor beszéliink, amikor egy algoritmus egyszerd pél-
dakbol tanul, mindenféle kapcsol6dé valasz nélkiil, az algoritmusra bizva, hogy énall6an
hatarozza meg a mintazatokat az adatokban. Az ilyen tipusi algoritmusok hajlamosak az
adatokat mas formaba atstrukturalni, példaul Gj adatjellemz&kké, amelyek egy osztalyt
vagy néhany Gj értéket abrazolhatnak, és hasznosak lehetnek a tovabbi elemzéshez vagy
egy elbrejelz6 modell betanitasahoz.
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Megerdsitéses tanulas: Errél akkor beszéliink, amikor egymas utan mutatunk az algorit-
musnak olyan példakat, amelyeknek nincsenek cimkéi, pont Gigy, mint a feliigyelet nélkiili
tanulasnal. Itt azonban minden egyes példahoz pozitiv vagy negativ visszajelzést adunk
az algoritmus altal javasolt megoldas alapjan. A megerésitéses tanulas olyan alkalmazasi
teriiletekhez kapcsolodik, amelyeken az algoritmusnak dontéseket kell hoznia (tehat az

eredmény el6ird, és nem csak leird jellegii, mint a feliigyelet nélkiili tanulasnal), és a don-
tések kovetkezményekkel jarnak.



